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W obliczu coraz liczniejszych i coraz bardziej spektakularnych konstrukcji heurystycznych, pytanie
o to, czy dany algorytm dziata, przestaje wystarczaé. Rownie wazne — i coraz czesciej przemilczane
— staje sie pytanie, dlaczego miathy dziata i jaka wiedze naprawde wnosi do naukowej praktyki
obliczeniowej.

Niniejsza monografia powstata z potrzeby zdystansowania sie do rosngcej liczby heurystyk opar-
tych na coraz dziwniejszych mechanizmach biologicznych i przywrécenia dyskusji o metaheurysty-
kach powagi, ktdra wykracza poza efektywnos¢ kodu. Autorzy skupiaja sie na prezentacji i analizie
tych metod, ktére zdajg sie mie¢ potencjat nie tylko techniczny, lecz takze koncepcyijny. Nie roz-
dzielajac teorii od praktyki, prowadza oni czytelnika przez mechanizmy, struktury i zatozenia, ktére
decydujg o rzeczywistej wartosci algorytmu.

Przedmiotem refleksji sg nie tylko metody i ich parametry, ale przede wszystkim warunki, w jakich
zyskujg one sens. Jak zorganizowana jest przestrzef rozwigzan? Jaka strukture narzuca sam algo-
rytm? Co naprawde mierzymy, poréwnujgc skuteczno$¢? W tym ujeciu metaheurystyka staje sie nie
tylko narzedziem, ale punktem styku miedzy obliczeniami a poznaniem.

Ksigzka jest adresowana do czytelnikéw, ktorzy dostrzegaja, ze rozw6j algorytméw optymalizacyj-
nych to nie wyscig na coraz bardziej zaskakujgce warianty, ale dziatalno$¢ wymagajaca wywazo-
nych decyzji i odpowiedzialnosci metodologicznej. Dla czytelnikéw szukajgcych nie gotowych od-
powiedzi, lecz argumentéw, watpliwosci i uporzgdkowanej przestrzeni pojec. To propozycja dla
tych, ktérzy wiedzg, ze skutecznos¢ to dopiero poczatek — i ze prawdziwe pytania w nauce zaczy-
najq sie tam, gdzie koficzy sie automatyzm implementacji.
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